- Servicio Andaluz de Salud
™ CONSEJERIA DE SALUD Y FAMILIAS

8 BPS

Base Poblacional de Salud del SSPA

Subdireccion Técnica Asesora de Gestion de la Informacion




Concepto de Base Poblacional de Salud

Sistema de Informacion Sanitaria que recoge datos
clinicos y del uso de recursos sanitarios de cada uno de

los individuos que integran |la Base de Datos de
Usuarios del SSPA



Base Poblacional de Salud
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datos clinicos

datos demograficos

datos socioecondmicos

utilizacion de
recursos sanitarios

proveedores sanitarios



Resolucion que crea la BPS
Finalidades

* Gestion y planificacion

* Estratificacion / identificacion de poblaciones diana

* Eficiencia distributiva de recursos

* Incidencia y prevalencia

* Biografias. Estudios longitudinales

* Vigilancia en salud publica

* Relacion con otras bases poblacionales (socio-econdmicas)
* Infraestructura de datos para investigacion

* Modelos predictivos: Estado de salud y necesidades de recursos
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Estudios transversales Estudios longitudinales
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 Estratificacion de la poblacion * Historia natural de la enfermedad
» Estudios de prevalencia * Analisis de incidencia
* Proyecciones del estado de salud y
necesidades de recursos
» Analisis de supervivencia



Fuentes de datos clinicos

Incluidos

Diagnosticos
e A. Primaria (2001)
 CMBD: Hospitalizacion (2001), CTE (2016), CMA (2001) y
Urgencias AH (2009)
* Consultas AH (2019)
Enfermeria (NANDA/NOC/NIC) y valoraciones
* Funcionales (Barthel) y cognitivas (Pfeiffer)
* Riesgo de ulcera por presidon (Norton y Braden)
* Indice de esfuerzo del cuidador
Procedimientos (pruebas de imagen, retinografias, CMBD)
Enfermedades raras
Habitos de vida (actividad fisica, dieta, tabaco, alcohol, téxicos
Constantes (peso, talla, IMC, TA, otras)
Vacunas
Pruebas analiticas
Sesiones de didlisis
Datos genéticos

Pendientes

Otros procedimientos
Anatomia patoldgica -
Metabolopatias

Farmacos dispensados
Sesiones de rehabilitacion

Otros diagnosticos:

* Urgencias AP

 CMBD HDM

e Derivados de otros sistemas:
* Farmacia
 Metabolopatias
 Anatomia patoldgica
* Pruebas de cribado

i




Fuentes de recursos sanitarios o
(volumen y coste)
Incluidos )

Consultas y urgencias AP y AH s =
Hospitalizaciones

Cirugia ambulatoria Pend |entes

Comunidades terapéuticas SM

y S e Sesiones HDM
Vacunas ¥ N L,
) Y ove . — ) A <« * Rehabilitacion
Sesiones dialisis .
) * Pruebas de cribado
Pruebas de imagen

Pruebas de laboratorio

Recetas farmacia AP y AH
Farmacia hospitalaria pacientes externos
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Fuentes pendientes

Datos extrasanitarios Datamarts del SSPA =22
e Servicios sociales * Registro de Cancer

* Demograficos * Registro de VIH

* Educacion _

 Econdmicos y laborales * Registro de EDO

* Condiciones de vida y consumo

* Registro de mortalidad



12.905.037 USUARIOS (2001 - 2019)
8.868.158 USUARIOS (2019)

Diagndsticos: 503 M. (89% codificacion automatica)
* 396 M. de AP y 107 M. de AH

Diagnodsticos enfermeria: 12 M.

* Valoraciones. Funcionales: 1,4 M. Cognitivas: 852 m.

e Actos vacunales 40,5 M.

* Pruebas diagnosticas (excepto radiologia simple): 318 M.
* Pruebas analiticas: 600 M.

e Constantes (peso, talla, IMC, TA): 25 M.



Algunos resultados



PREVALENCIA POR 1.000 PERSONAS-ANO

ENFERMEDAD CRONICA ANDALUCIA 2018
BPS (Todas las fuentes)

Hipertension 208,7
Dislipemia 208,7
Artrosis, espondilosis 155,5
Trastorno de ansiedad 98,6
Asma 97,5
Diabetes 92,1
Hipotiroidismo 70,8
Trastorno estado animo 48,2
Obesidad 43,7
EPOC 42,5




PIRAMIDE POBLACIONAL ASMA 2018 PIRAMIDE POBLACIONAL IC 2018
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Poblacidn general y poblacion con determinacidn de colesterol total.

20.000

2018

20.000

N Determinaciones en hombres

N Total hombres

¥ Determinaciones en mujeres

B Total mujeres




EDAD

% de personas con colesterol >200 en personas con determinacion de colesterol. 2018
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Piramide Poblacional Obesidad. 2018
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Piramide Poblacional Diabetes. 2018
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Cuidadoras con riesgo de cansancio en el desempeiio del rol de cuidadory
trastornos del animo. 2018

MUJERES 2018: 4.302.864 6,56% con trastornos
del animo

13,4 %
con trastornos
del animo

Los enfermos a su

cuidado tienen
mayor riesgo de
ingreso hospitalario



% de costes

% Acumulado Coste por % acumulado de personas

100%

2018
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% acumulado de personas % Acumulado de coste

% de personas

1,50%
5,50%
10,50%
25,50%
32,50%
67,50%

32,50%

29,40%
53,91%
67,90%
85,85%
90,10%
99,20%

0,80%
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Euros

Costes medios por persona poredad 2018
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Utilizacion de Recursos. SSPA 2018

Suma de Euros asociados
a cada paciente

HOSPITALIZACION 2.549.501.015 29,51%
RECETAS FARMACIA AP 1.576.523.069 18,25%
CONSULTAS AP 1.407.502.079 16,29%
CONSULTAS AH 850.581.241 9,84%
RECETAS FARMACIA AH 666.200.817 7,71%
FARMACIA DISPENSACION AH 537.312.276 6,22%
URGENCIAS AH NO INGRESADAS 474.095.351 5,49%
CMA 272.936.531 3,16%
URGENCIAS AP 131.699.057 1,52%
DIALISIS 135.214.151 1,56%
VACUNAS 38.383.912 0,44%

TOTAL 8.639.949.499 100,00%



Distribucion de costes 2018 Pacientes con IRC

Total de pacientes
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Dificultades en el area de informacion clinica

Distintas fuentes y profesionales con diferentes criterios
diagnosticos y de recogida de la informacion

Dificultad para extraer diagnosticos de algunas fuentes
(Consultas Externas AH)

Dificultad para establecer la duracion de las patologias
(faltan fechas de fin y bibliografia)

Diversidad de criterios para agrupar las patologias (HCUP,
ACGs, GMA, BPS)

Uso de reglas y algoritmos aproximativos



Limitaciones

Limitaciones de los aplicativos
* Exceso de flexibilidad
Falta de instrucciones de uso
Controles de calidad
Limitaciones para modificar informacion incorrecta
Dificultades en su modificacion y versionado
No implantacion de la CIE10ES
Existencia de catalogos no homologados

Limitaciones en los recursos que soportan la BPS

* Numero de efectivos y perfiles profesionales
* Problemas de las areas de documentacion clinica de los hospitales



BPS. Procesos ETL

e Extraccion desde
aplicaciones y
bases de datos de
produccion

N\

e Aplicacion de reglas
de negocio o
funciones sobre los

-

\

e Carga en sistema
destino

Reglas de negocio

FUENTES DE CODIGOS DURACION PATOLOGIAS

e Con fecha fin
¢ Sin fecha fin

e E. Aguda
e E. Crénica
¢ Transitoria
* Permanente

e Cddigos que integran
cada patologia

=




Procesos ETL. Codificacion automatica

Codificacion: Traduccién de la informacion relevante contenida
en los documentos clinicos en lenguaje natural a un lenguaje
normalizado « [

BPS requiere que la informacion clinica esté codificada:

* CMBDs:
e Hasta 1 de Enero 2016: CIE9MC
e Desde 1 de Enero 2016: CIE10ES

* Toda la AP, Urgencias AH y Consultas Externas ha codificado en
CIE10ES mediante un Codificador automatico propio




Buscar: IACU1

J

Go

Cadigo 1:

Cadigo 2:

Codigo 3:

Codigo E:

163.9

- Infarto cerebral, no especificado

Buscar: [ACY HEMDRRAGICD|

J Go

Cadigo 1:

Cadigo 2:

Codigo 3:

Codigo E:

161.9

- Hemorragia intracerebral no traumatica, no especificada

Buscar: |ARTRITIS|

v

Go

Codigo 1:

Caodigo 2:

Cadigo 3:

Cadigo E:

M19.90

- Artrosis no especificada, localizacion no especificada

Buscar: [ARTRITIS GOTO SA]

J Go

Codigo 1:

Codigo 2:

Codigo 3:

Codigo E:

M10.00

- Gota idiopatica, localizacion no especificada

Buscar: [ARTRITIS GOTOSA PIE|

J Go

Codigo 1:

Codigo 2:

Codigo 3:

Codigo E:

M10.079 - Gota idiopatica, tobillo y pie no especificado

Buscar: [ARTRITIS GOTOSA PIE DERECHD| J Go

Codigo 1:

Codigo 2:

Codigo 3:

M10.071 - Gota idiopatica, tobillo y pie derecho




Rendimiento del codificador automatico

Hoja seguimiento consultas Hoja seguimiento consultas
Médicos AP Codificador automatico

Estadistico \V1[e]3 95% ClI Estadistico Valor 95% Cl

Recall Recall
(Sensibilidad) 0.50-0.64 | . sibilidad) 0,78 -0,97




Limitaciones

Limitaciones en el ambito de las tecnologias

* Reglas adaptadas a los operacionales pero poco operativas para explotacion

* Escasa documentacion del apartado tecnoldgico

* Inadecuado soporte de elementos clave (Codificador Automatico)

* Tecnoldgicas de almacenamiento, explotacidon y reporting

* Transferencia de conocimiento entre empresas proveedoras

* Modelo de trabajo con las empresas proveedoras poco adaptado a la explotacion
* Actualizaciones de la informacion cargada

* Tiempo la explotacion y la devolucion de informacion a los profesionales
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Aprovisionamiento \

Diraya AP

\_

v

Consultas
Externas

Urﬂ'r\nrl—\r

Recursos

Vacunas

l[['il'““

Ficheros

I::r'm::m

viunoio

En el area de extraccion se obtienen ficheros desde los
sistemas operacionales que almacenan la informacién
susceptible de ser incorporada. Las fuentes de informacién
que proporcionan datos son:

 DIRAYA AP * VACUNAS
- CMBD + FARMACIA
« CMBD_URG + DIALISIS

* INFHOS

Almacenamiento

ORACLE -

Area de
Transformacion

e

ORACLE

DATA INTEGRATOR

ORACLE

DATA INTEGRATOR

Realizacién de
transformaciones y
agregaciones sobre Ic
fuente

En el area de transformacién se enriquecen los
datos procedentes de los ficheros para favorecer
su explotacion. Las acciones que se llevan a cabo
son:

* Codificacion de diagnosticos

» Agrupadores (ACG y GMA)

* Calculo de indicadores

* Aplicacién de reglas de negocio

siones compartidas
os Explotacion

siva de BPS

Area de

NSIONES
MUNES

acion especifica

En esta area se almacenan las

y de los
modelos en estrella definidos. Ademas,
contiene tablas agregadas para dar soporte
a la explotacion y favorecer el rendimiento
de los informes.
La tablas se almacenaran en distintos
esquemas para cada uno de los datamarts
que componen el sistema.

~

Productos

Ficheros de datos

= ®

-

Informes
e ——
T T
=
g)-o Ambitos:
=8 - Paciente
M . profesional
b= Zéosesmna
8 * Distrito
= I Andalucia
>

Analisis Dinamico

Z

El sistema proporciona:

Ficheros de datos.

Informes a distintos niveles,
desde paciente a Andalucia.
Herramientas  para  analisis
dinamico.






Retos BPS. Gobierno de los datos

Modelo centrado en el negocio:

Salud y prestacion de Servicios Sanitarios

Modelo de Gobernanza de Datos:

Estrategia de |la organizacion respecto a los datos
sanitarios (utilidad, recogida y explotacion)

e Definicion de un marco estratégico

e Definicion de un modelo organizativo (CIO y CAO): Roles y
responsabilidades en la toma de decisiones

e Organizacion de la gestion de los datos
e Aspectos éticos y legales. Derechos digitales

e Normas y procedimientos para el uso de datos (especialmente
en investigacion)




Retos BPS

Adaptacion de los SO para generar el
maximo conocimiento ala organizacion

|dentificador Unico para toda Andalucia

Frecuencia y calidad de los datos

Establecer criterios y reglas de explotacion

Mantenimiento de estandares, tablas
maestras y metadatos

Devolucion rapida de la inteligencia
desarrollada a los SO (avisos y
recomendaciones)

Coexistencia tecnologias: Sistemas de
Datawarehouse, Reporting y Data Lake

Distintos niveles de Usuarios (No expertos /
familiarizados / avanzados)

Coherencia de explotaciones institucionales

Nuevas fuentes de datos y datos de otros
entornos (IECA, Servicios Sociales, datos
genéticos, etc.,)

Soporte de elementos clave (Codificacion
automatica / PLN)

Visualizacion de datos y GIS (geolocalizacion,
etc.)



VAILUE
Can you find it 0 2
wihen youw most

naad it?
VISCOSITY B | ( D AT A VERACITY
Does it stick with Are you dealing

wou? Does it call with information
for action? or disinformation?

with 8 V's 03

VELOCITY

Information gains c c -
momeantum and - F_Ibl'!'ﬂ‘“b‘h"u” Y
£at & Opportunitios Ll you M ‘
evolva in real time. =

How s outlook for

today?



PROYECTO BIG DATA. Ejemplos de casos de uso
Infraestructura de datos y algoritmos que permitan:

—
Secuenciar aparicion de patologias a lo largo de la vida Iss : Z
l P P 8 8 Farmacia:

e Establecer tratamientos personalizados

Identificar pacientes fragiles y en grupos de riesgo — * Ayudas en SO para tomar decisiones
basadas en la evidencia

e Pago a empresas en funciéon de
resultados

Predecir evolucion de la poblacion : carga de
enfermedad, consumo de recursos, mortalidad

l Establecer trayectorias dptimas y personalizadas de
prestacion de servicios

l Gestionar las listas de espera

Vigilancia en salud publica (deteccidon de brotes o
enfermedades en vigilancia, etc.) monitorizando
distintos sistemas (salud, uso de servicios, redes
sociales, etc.

-._— .y
m_lvlantenerlas rutinas de explotacion actyales o
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